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Resumo

O presente artigo teve a pretenséo de analisar a incidéncia da pobreza em Cabo Verde
especificamente na identificacdo de cluster de pobreza e indicacdo da dependéncia espacial
da incidéncia da pobreza na Ilha de Santiago e também analisar 0s determinantes da
incidéncia de pobreza nessa ilha.

Os resultados permitiram evidenciar que os vizinhos tendem a apresentar valores
semelhantes entre, si e diferentes das demais localidades relativamente mais afastadas. O
nivel de analfabetismo, tamanho do agregado familiar, experiéncia do chefe de familia sdo
variaveis importantes na determinacdo da pobreza nas comunidades.

Uma das principais conclusdes do trabalho é que a existéncia da heterogeneidade auto
correlacdo espacial na incidéncia da pobreza e portanto o aspecto “onde” é importante e

deve ser considerado nas analises da pobreza em Cabo Verde.

Introducéo

A pobreza é um tema que vem merecendo atencdo especial de varios cientistas
sociais e instituicbes preocupadas com a persisténcia desse fendmeno no mundo. As
Nacdes Unidas, definiu como um dos objetivos principais a reducdo/erradicacdo da pobreza
no mundo.

Sem duvida, ja foram feitos grande nimero de estudos sobre a pobreza no mundo e
em Cabo Verde em particular, mas, sempre fica a faltar algumas informacdes tais como,
“onde” estdo os pobres, como eles se distribuem no espago e se existe algum padréo
espacial que possa facilitar a adopcédo de politicas publicas de combate eficiente a pobreza.
Em Cabo Verde, o INE (2004) publicou recentemente dados sobre a cartografia da pobreza,
oferecendo subsidios importantes para o planeamento das atividades de combate a pobreza.

Dada a relativa heterogeneidade em termos de clima, recursos naturais, educacao,

infraestruturas, acesso a mercados etc, espera-se que a distribuicdo dos pobres no espago
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ndo seja homogéneo. Os dados agregados e apresentados apenas em tabelas, podem
esconder informagdes importantes, como por exemplo, a existéncia de cluster de pobreza,
que, quando identificado, facilita a eficiéncia das politicas publicas de redugédo da pobreza.

Neste estudo pretende-se oferecer algumas informagdes complementares,
nomeadamente, a identificacdo de cluster de pobreza, analise dos determinantes e

dependéncia espacial da incidéncia da pobreza na llha de Santiago.

Metodologia
Anélise Exploratdria de Dados Espacial

A Andlise Exploratéria de Dados Espaciais (AEDE) faz uso de dados
georeferenciados e € geralmente utilizado para testar a existéncia de padrfes espaciais tais
como, a heterogeneidade espacial e dependéncia espacial, que indica coincidéncia de
valores similares entre regifes vizinhas. Esta técnica leva em consideracdRo a distribuicdo
e o relacionamento dos dados no espaco. A AEDE, é util no estudo dos processos de
difusdo espacial porque identifica padrdes de autocorrelacdo espacial (dependéncia espacial
existente entre os objectos geograficos) (ANSELIN, 1994), (HAINING, 1997) e
(GOODCHILD et al., 2000).

A dependéncia espacial pode ser analisada tanto em termos globais utilizando-se
para tanto o | de Moram, como também, é frequentemente utilizado para anélises em
termos Locais (LISA — Local Indicators of Spatial Association). No caso da analise global,
tem-se um resultado da associagdo espacial dos dados de uma regido como um todo. Em
relacdo a analise local, sdo obtidas estatisticas que indicam a dependéncia de cada
localidade em relacdo a situacdo média de uma vizinhanca definida a priori (ANSELIN,
1994), MORAN (1944).

Formalmente o indicador | de Moran pode ser apresentado da seguinte forma,

S 22w, -y
22w i =) M

em que yi é a variavel de interesse, n € 0 numero de unidades espaciais, wij € 0 peso

espacial para o par de unidades i e j, medindo o grau de interagéo entre elas.
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O valor do | de Moran varia de —1 a 1. Valores proximos de zero, indicam a inexisténcia de

autocorrelacdo espacial significativa entre os valores da regido e seus vizinhos.

Em se tratando da autocorrelagdo espacial global, esta é positiva quando valores altos ou
baixos de uma variavel aleatdria tendem a se aglomerar no espaco indicando a existéncia de
autocorrelacdo positiva. Quando o seu sinal é negativo, denota a existéncia de
heterogeneidade espacial, isto €, nota-se autocorrelagcdo espacial negativa quando &reas
geograficas tendem a ser cercadas por vizinhos com valores muito dissimilares (LE
GALLO e ERTUR, 2003).

A matriz de pesos espaciais W, é utilizada com o objetivo de capturar os efeitos de
contiguidade e vizinhanca sobre os dados analisados. Esta matriz pode ser elaborada com
base em diversos critérios. Entretanto, neste estudo ela sera especificada com base no
critério de contigliidade. A matriz binaria 7, aléem de ser uma matriz quadrada e positiva,
possui sua diagonal principal nula e sua célula wij é nula, se a regido i ndo for
vizinho/contiguo de j (em que o indice ij corresponde ao vizinho i da observacéo j). Caso
contrério ela assume o valor unitario. Para facilitar a interpretacdo geralmente padroniza-se
os valores da matriz W dividindo cada elemento Wi pela soma total da linha & qual
pertence, de maneira que a soma de cada linha da matriz padronizada seja 1 (ANSELIN,
1996).

O indicador I de Moran pode ser apresentado no Mapa (Moran scaterplot), fornecendo
informacBes em termos espaciais. Quando positivos, os indicadores locais sugerem a
formacdo de significativas aglomeragdes de valores similares, quer sejam altos, quer
baixos. Por outro lado, quando negativos, sugerem a formacdo de significativas regides
heterogéneas. O Moran scaterplot fornece quatro alternativas de associacao espacial, Alto-
Alto (regides com altos valores cujas vizinhangas apresentam altos valores), Alto-Baixo
(regides com altos valores cujas vizinhangas apresentam baixos valores), Baixo-Baixo e
Baixo-Alto (ANSELIN, 1994).
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Analise dos determinantes da pobreza

Em se tratar de dados espaciais, em que a dimensdo “onde” é relevante, a existéncia de
autocorrelacdo espacial e a heterogeneidade espacial dificultam a estimacéo correcta dos
pardmetros da regressdo pelos metodos da economia classica convencional. Neste caso a
econometria espacial seria mais adequada para lidar com problemas de autocorrelacéo e
heterogeneidade espacial.

O modelo de “defasagem espacial”, utilizando notacdo matricial, pode ser expressa pela

seguinte notacao:
Y=pWY+Xp+u (2)

em que Y € a varidvel dependente (incidéncia da pobreza), p representa o pardmetro

autorregressivo, X € a matriz de variaveis explicativas, S sdo coeficientes a serem
estimados, u termo de erro e o W j& foi anteriormente definido.

Dados utilizados neste estudo foram coletados na Cartografia da pobreza, publicado
pelo Instituto Nacional de Estatistica — INE (2004). Especificamente, utilizou-se os dados
de incidéncia da pobreza, discriminados por localidades da ilha de Santiago referentes ao
ano 2001/2002. Os dados relativos aos determinantes da pobreza colectados no Censo
demogréfico de 2000 referem-se a dados sobre idade do chefe de familia, género do chefe
de familia, taxa de analfabetismo, tamanho do agregado familiar, tamanho da populacéo,

tipologia familiar.

Resultados e discussao

Na Ilha de Santiago, a localidade de Achada Mitra Barnabé, situada no Concelho de
Sdo Domingos foi a que apresentou maior incidéncia de pobreza (0,74). A menos afetada é
a localidade de Vila de Assomada no Concelho de Santa Catarina, que apresentou valor
igual a 0,08. A média de incidéncia calculada para as localidades de Santiago foi de 0,54,
porém com certa heterogeneidade entre as mesmas (o coeficiente de variacdo foi de 19%).
Nota-se ainda que mais de 70% das localidades da ilha de Santiago apresentaram elevada

(acima de 50%) incidéncia da pobreza. Esses resultados podem ser melhor visualizados por
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meio do histograma apresentado na Figura 1 onde pode-se notar que cerca de 40% das

localidades apresentaram uma incidéncia de pobreza entre 0,51 a 0,60.
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Fonte: Adaptado do INE (2004)
Figura 1. Histograma de frequéncia da incidéncia da pobreza nas localidades da ilha de

Santiago.

Para facilitar a analise e melhor percepcéo quanto & distribuicdo espacial da incidéncia da
pobreza, optou-se por apresentar os dados na Figura 2, em que, a incidéncia encontra-se

mapeada e discriminada por localidade.

Pela analise da Figura 2, pode-se verificar a relativa heterogeneidade da incidencia da
pobreza na llha de Santiago. Existe uma certa predominancia de localidades com maior

incidéncia de pobreza nos Concelhos de S&o Domingos e de Santa Cruz.

No Concelho de Santa Catarina encontra-se as localidades com menor incidéncia de
pobreza. Este facto pode estar relacionado com a potencialidade agricola da regido, clima
entre outros factores, que faz com que essas localidades apresentem condic¢des semelhantes

em termos de baixa incidéncia de pobreza.
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Fonte: Resultados da investigacao, adaptado de INE (2004)
Figura 2. Distribuicdo espacial da incidéncia da pobreza nas localidades da ilha de
Santiago em 2001/2002.

Embora a Figura 2 tenha indicado evidéncias de que, existe um certo padrdo espacial da
incidencia de pobreza, convém fazer testes formais, para deixar mais objectiva estas
evidéncias.

Na Tabela 1, encontram-se os resultados do indicador de dependéncia espacial global de
Moran (I de Moran) referentes a incidéncia da pobreza na ilha de Santiago.

Nota-se que o indicador foi positivo e significativo a 1%, indicando que existe
autocorrelacdo espacial positiva. Este valor indica evidéncias de existéncia de padrdes
espaciais em relacdo a incidéncia da pobreza na ilha de Santiago.

As Figuras 3 e 4, apresentam o0s resultados do Moran scaterplot e do LISA

respectivamente.
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Tabela 1. Indicador global de autocorrelacéo espacial (I de Moram)

Variavel I de Moram Valor - Z Significancia

Incidéncia da pobreza 0,282 6,4779 0,0000

Fonte: Resultados da pesquisa

A Figura 3, indica a distribuicdo espacial da incidéncia de pobreza. Pode-se notar que,
existe homogeneidade espacial entre 0os municipios, em termos desse indicador. EXxiste

semelhanca entre os municipios vizinhos e diferencas significativas em relacdo aos mais
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Fonte: Resultado da investigacdo
Figura 3. Moran scaterplot da distribui¢do da incidéncia da pobreza na Ilha de Santiago no
ano 2001/2002
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De forma parecida com os resultados apresentados na Figura 2, os Concelhos de Séo
Domingos e Santa Cruz albergam a maioria das localidades com maior incidencia de
pobreza. Essas localidades tendem a apresentar valor parecido com o da vizinhanga,

indicando a existéncia de autocorrelacéo espacial neste indicador.

A Figura que se segue (4) indica a existéncia de grupos distintos (c/usters) com incidéncia
de pobreza distintas entre eles e semelhantes intra-grupos. Especificamente, pode-se
evindenciar um grupo de alta incidéncia no Concelho de Sdo Domingos, e um outro
semelhante no Concelho de Santa Cruz. No Concelho de Santa Catarina encontra-se um
cluster de localidades com baixa incidéncia de pobreza. Esses resultados indicam que
podem existir factores geograficos, infraestruturais ou outros que condiciona o nivel de

incidéncia de pobreza nessas regioes.
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Fonte: Resultado da investigacdo
Figura 4. Cluster de pobreza (incidéncia de pobreza) nas localidades da ilha de Santiago
com base nos dados de 2001/2002.
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As Figuras 2, 3 e 4, ja deixaram evidente que existem heterogeneidades regionais na
incidéncia da pobreza nas localidades da Ilha de Santiago. No geral, verifica-se que as
localidades apresentam niveis de incidéncia semelhantes ao apresentado na vizinhanca.
Neste sentido, o aspecto espacial € um item importante a ser levado em considera¢do no
momento da elaboragdo de politicas de combate & pobreza e também, na analise dos

determinantes da pobreza isto é, deve-se levar em consideracao a autocorrelagdo espacial.

A existéncia de autocorrelacdo espacial da incidéncia da pobreza faz com que se deve levar
em consideracdo este facto na escolha do modelo adequado de analise da pobreza. Os
modelos classicos ndo serdo adequados e por isso utilizou-se 0 modelo de defasagem
espacial cujos resultados encontram-se apresentados na Tabela 2.

Pela analise da Tabela 2, nota-se que os resultados foram coerentes em termos de sinal e
significancia. O coeficiente de determinacdo apresentou resultado satisfatorio pelo facto de
as variaveis utilizadas permitiram explicar em 58% da variagdo na incidéncia da pobreza na
ilha de Santiago.

As variaveis X2 (percentagem de familias chefiadas por mulheres) e X4 (percentagem de
agregados familiares que vivem sem unido) embora apresentarem sinais adequados com 0
que se esperava, foram ndo significativos portanto com limitado impacto na incidéncia da
pobreza.

Em relagdo & idade do chefe de familia representada pela variavel X1, nota-se que a
experiéncia e a maturidade do chefe de familia € importante. As variaveis X3 (percentagem
de cefes de familia analfabeto), X5 (percentagem de agregados familiares com mais de 5
pessoas) e X6 que indica tamanho da populacdo (tentando captar a influéncia da
urbanizacdo, densidade populacional etc) foram importantes e sdo de grande relevancia na
determinacdo da situacdo de pobreza nas comunidades da ilha de santiago.

Os resultados indicaram que existe uma dependéncia espacial muito elevada na incidéncia
da pobreza. Os condicionantes geograficos (clima, topografia etc), culturais, infraestruturas

etc sdo relevantes na incidéncia da pobreza nas comunidades.
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Tabela 2. Resultados da regress@o sobre determinantes da pobreza na ilha de Santiago.

Variavel Modelo classico Modelo espacial
Constante 0,246 0,163

X1 % chefe de familia idade > 40 anos -0,184" -0,219"

X2 % chefe de familia mulher -0,1477 -0,001"

X3 % chefe de familia analfabeto 0,206 0,335

X4 % familias sem unido 0,185™ 0,062"

X5 % agregados com mais de 5 pessoas 0,697 0,650

X6 Tamanho da populacio -0,015™ -0,009"

X7 P (defasagem espacial) 0,695

R 0,443 0,576

Fonte: Dados da investigacao.

Obs: ™ Significativo a 1%, ~ Significativo a 10% e "™ Néo significativo.

Os resultados permitem evidenciar a necessidade de levar em consideragdo a dimenséo
espacial na analise da pobreza. A econometria espacial oferece melhores técnicas para
analisar a pobreza e facilita a escolha de politicas publicas mais eficazes na luta contra a

pobreza.

4. CONCLUSOES

Este trabalho teve como objectivo, analisar a distribuicdo espacial da incidéncia da pobreza
na Ilha de Santiago, usando como instrumental analitico, a Anélise Exploratéria de Dados
Espaciais (AEDE) e a econometria espacial.

Pretendeu-se ainda demonstrar, a importancia da analise espacial, na analise da pobreza em
Cabo Verde e, oferecer subsidios para a elaboracdo de politicas de combate a pobreza. No
Geral, os resultados foram satisfatorios pelo facto de que, foi possivel evidenciar a
existéncia de padrbes espaciais distintos em relacdo a incidéncia da pobreza. Os vizinhos
tendem a apresentar valores semelhantes entre, si e diferentes das demais localidades
relativamente mais afastadas indicando a importancia que os condicionalismos geograficos

e infra-estruturais téem na determinacdo da pobreza.

2418



1* CONGRESSO DE DESENVOLVIMENTO 2" CONGRESS0 LUSOFONO

1EONCTNT REGIONAL DE CABO VERDE DE CIENCIA REGIONAL
J N WA, 15° Congresso da APDR i Cangiesso de Qastho s Consanmelo
v da Nalwazia

Uma das principais conclusdes do trabalho é da existéncia da heterogeneidade espacial na
incidéncia da pobreza na llha de Santiago, e também, ficou evidente a existéncia de auto
correlacdo espacial desse indicador. O nivel de analfabetismo, tamanho do agregado
familiar, experiéncia do chefe de familia s&o varidveis importantes na determinacdo da
pobreza nas comunidades. Deve-se levar em consideracdo o aspecto “onde” na anélise, isto
é, existe uma certa externalidade que provém da vizinhanga e provavelmente deve-se a
condicBes climaticas, infraestruturas ou outros fendmenos que afecta a regido como todo,
condicionando o indice de incidéncia na regido a apresentar valores semelhantes entre as

localidades e diferentes das demais regides mais afastadas.
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